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Resumo

O estudo aqui apresentado tem por objetivo analisar a proficiéncia em Ciéncias Humanas
dos alunos que foram submetidos ao Exame Nacional do Ensino Médio, ou ENEM, no
ano de 2016. A andlise proposta é mediante a formulagao de um Modelo de Regressao
Linear Multiplo. Com base em uma amostra de 350 estudantes, o modelo é calcado numa

combinagao de fatores interdisciplinares, informativos e educacionais.

Palavras-chaves: enem. regressao linear miltipla. ciéncias humanas
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Introducao

O Exame Nacional do Ensino Médio (ENEM) é um rito de passagem para todo
jovem estudante brasileiro, aonde o mesmo é submetido a uma série de avaliagbes de forma
que o resultado final pode ser determinante na formacao da carreira profissional daquele
individuo. De carater amplo, geral e irrestrito, o ENEM ¢é pivotal para a compreensao do
sistema de ensino e educagao nacional, tao bem quanto a sua interagao com o mercado de
trabalho, a luz das evidentes diferencas culturais e socioecondmicas histéricas observadas

na vastidao do universo estudantil.

A Teoria Interdisciplinar, difundida recentemente entre os pedagogos, assenta
que nenhuma area da ciéncia caminha sozinha no que tange ao ensino, isto é, todas
as disciplinas da base curricular nacional conversam entre si. A grosso modo, partindo
deste pressuposto, o aprendizado total de um estudante é uma grandeza positiva, ou
seja, podemos mensurar uma unica disciplina, a partir das demais. Utilizaremos, para o
fim deste estudo, as proficiéncias de Redacao, Linguagens e Ciéncias da Natureza para

mensurar Ciéncias Humanas.

Motivado pelo o que foi apresentado e baseado no referencial teérico de Neter et al.
(1989), o documento a seguir apresenta uma abordagem por modelo de regressao linear
multiplo, descrito através de 6 covariaveis. Sao elas, trés das ja apresentadas ciéncias
interdisciplinares aliadas a mais trés varidaveis categoricas, sendo estas: Sexo, presenca de
TV por assinatura e intencao de Ensino Superior Privado. Tais covariaveis serao motivadas

na Revisao Bibliografica.

Foram analisados alunos da rede privada de ensino que estavam cursando e con-

cluiriam o Ensino Médio em 2016, e que realizaram o ENEM 2016.



1 Revisao Bibliografica

Em Guerra et al. (2014) é apresentado uma proposta de aplicacdo de miltiplos
modelos de regressao (ensembles) para prever a demanda potencial por vagas de ensino
superior no ensino publico brasileiro. Foram utilizadas variaveis socioeconémicas e educa-
cionais disponibilizadas por MEC, INEP e IBGE para construir modelos de regressao que
prevéem a quantidade atual de alunos matriculados em cada municipio brasileiro. Tornando
possivel a aplicacao para o artigo aqui apresentado, mediante a nao-hierarquizagao dos

dados.

Em uma anélise retrospectiva do ENADE, Exame Nacional de Desempenho, encon-
trada em Garcia (2014) aponta que os cursos dentro da Grande Area de Ciéncias Humanas
tem alta renda familiar ao passo que a renda individual do aluno é baixa ou nula, em
outras palavras, o aluno de um curso de humanas é, em geral, proveniente de uma familia
de classe média-alta ou alta, com razoavel tempo livre, sendo alguém mais propenso, como
menciona Fidalgo (1996), a consumir informagao através de veiculos como Televisao por
Assinatura, sendo portanto justificado a presenca de uma varidvel binaria que calcule este

efeito.

Sob uma Otica micro, em contrapartida, os cursos de humanas, em sua maioria,
sao demandados por mulheres brancas, negras e mulatas, como menciona Oliveira (2011)
e de fato a amostra de 350 estudantes coaduna com a proposicao. No entanto, mesmo em
maioria, o desempenho da categoria mencionada é inferior ao desempenho masculino, ainda
segundo Oliveira (2011), baseado na teoria do capital social. Sendo, portanto, possivel
analisar uma suspeita de que o sexo exerce alguma influéncia no desempenho dos alunos

via vestibular.

Por fim, Neves (2002) faz uma reflexdo sobre a expansao do PROUNI, analisando
as condigoes de acesso aos estudantes pobres e questionando o programa como politica
publica de democratizagao. Aponta que grande parte do programa é voltado para a area
Tecnolodgica, o que causa uma fuga dos pretendentes da area de Ciéncias Humanas para o

Ensino Publico, viabilizando portanto o estudo de uma variavel que mensure tal evasao.



2 Analise Exploratéria de Dados

2.1 Covariancias

A primeira andlise sera feita a partir da correlagao entre as covariaveis continuas

com a variavel resposta. Embora, a rigor, nao seja uma andlise exploratoria.

Tabela 1 — Correlagao entre as ciéncias

Correlagao Natureza Linguas Redacao

Humanas 0.71 0.72 0.6

Fonte: Microdados ENEM 2016 - INEP
Por mais que seja tentador estender o conceito univariado da correlacao para uma
regressao multipla, nao é possivel. Contudo, para efeito de conclusao, a proficiéncia em

Humanas é bem explicada, ressalta-se, individualmente, pelas demais ciéncias, sendo estas:

Ciéncias da Natureza, Linguagens e Redac¢ao. Como visto na tabela 1.

2.2 Dispersao

Figura 1 — Gréfico de Dispersao dois-a-dois
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A figura 1 diz respeito ao grafico de dispersao, dois a dois. Nota-se uma relagao
linear positiva entre as covariaveis e a variavel resposta, quando observadas individualmente,
embora, mais uma vez, nao podemos generalizar o conceito para um modelo de regressao
multiplo. Uma transformacao logaritmica foi feita sob a varidavel Ciéncias da Natureza

para tornd-la mais linear. E possivel também detectar a presenca de alguns outliers.

2.3 Normalidade da variavel resposta

Figura 2 — Boxplot das observagoes de Ciéncias Humanas ao quadrado
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Fonte: Microdados ENEM 2016 - INEP

Figura 3 — Histograma das observagoes de Ciéncias Humanas ao quadrado
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As figuras 2 e 3 foram obtidas através de uma transformacao Box Cox na varidvel
Y, tendo como pardmetro igual a 2 (ver figura 4). Visualmente, nao hé indicios da violagao
de normalidade para a variavel resposta, dado que nao consta assimetria. Mais uma vez, é

possivel identificar a presenga de alguns outliers.

Tabela 2 — Teste de Shapiro Wilk para normalidade da variavel resposta

W:0.99349 p-value = 0.1362

Fonte: Microdados ENEM 2016 - INEP

Por meio de um Teste de Hipdtese onde o 3y é igual a normalidade das observagoes
e através da tabela 2, verificamos por meio do Teste de Shapiro-Wilk que nao rejeitamos a

hipdtese nula aos niveis usuais, ou seja, nao temos evidéncias para rejeitar a normalidade
dos dados.

Figura 4 — Grafico da Funcao de Verossimilhanca Perfilada do A
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2.4 Variavel de Interacao

A suspeita que a covariavel sexo exerce influéncia na relacao entre Ciéncias Humanas
e Linguagens ¢ confirmadas visualmente através da Figura 5, sendo, portanto, justificavel
a inclusao de uma interagdo entre o Sexo e Linguagens. Observe que os maiores recortes

de notas sao dominados pelos setores femininos.

Figura 5 — Relacao entre Linguas e Ciéncias Humanas, desagregada por sexo
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3 Metodologia

3.1 Medidas

Para o estudo, foram utilizados os microdados do ENEM 2016 fornecidos pelo
INEP (2017). Neles, sao disponibilizadas as provas, os gabaritos, as informacoes sobre os
itens, e as notas e o questionario respondido pelos inscritos no Enem. Ao todo, a base
continha 20 varidveis de Dados do Participantes (Sexo, Idade, etc), 50 varidveis advindas
do questionario socioeconomico e 5 variaveis continuas provenientes das notas em cada
grande area do conhecimento mensurados pelo ENEM (Matematica, Linguagens, Ciéncias
da Natureza, Ciéncias Humanas e Redacao). Foram excluidos da base aqueles que deixaram

a redagdo em branco ou nao fizeram alguma das quatro provas objetivas.

3.2 Amostragem

Foi retirada uma amostra de tamanho 350 de INEP (2017) através de Amostragem

Aleatéria Simples sem Reposicao, recortada para o estado do Rio de Janeiro.

3.3 Analise Estatistica

Matrizes de coeficientes de correlacao de Pearson e de dispersao foram criadas para
verificar a relagao entre as variaveis continuas. Apds isso, foi utilizado o método de selecao
backward por AIC com a nota em Ciéncias Humanas como varidvel dependendente e
todas as outras como variaveis independentes para encontrar os fatores que influenciavam
a nota. O software R foi utilizado para a andlise com o nivel de significAncia estabelecido
em « = 0.05.

3.4 Modelo de Regressao

Regressao linear miultipla ¢ um mecanismo estatistico para o entendimento da
relacao entre uma variavel dependente e mais de uma variavel independente, ela pode ser
escrita da forma: Y = Gy + 51 X1 + ... + 8, X, + €

Onde € é um vetor de erros com distribuicdo normal multivariada com vetor de
médias nulo e matriz de variancias e covariancias, e cada ; representa um parametro para

a respectiva variavel X;.



4 Resultados

4.1 Pontos Influentes

A primeira anélise sera feita sob os pontos influentes, através da Influence Measures.
O critério sera: se um ponto for detectado em pelos menos dois dos testes: DFFIT,
Covariance Ratio ou Leverage ele sera removido do modelo. A Tabela 3 apresenta todos os

pontos que foram detectados.

Tabela 3 — Tabela de Pontos Influentes

Residuo DFFIT Cov.R Leverage

56738 -0.53_* 0.92_*
149455 1.07_* 0.08_*
196931  -0.50_* 0.77_*
199043 -0.54_* 0.81_*
346280 1.09_* 0.08 *
463040 1.09_* 0.08_*

Fonte: Microdados ENEM 2016 - INEP

4.2 Normalidade dos erros

Figura 6 — Grafico de Residuos e QQPlot
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Segue da Figura 6 que, aparentemente, nao ha violacao da suposicao dos Erros
normalmente distribuidos, uma vez que os residuos se comportam aleatoriamente no

scatterplot e distribuem-se sob os quantis tedricos da normal, visto no QQplot.

Tabela 4 — Teste de Shapiro Wilk para normalidade dos residuos

W:0.9965 p-value = 0.6565

Fonte: Microdados ENEM 2016 - INEP

Assim como anteriormente, é efetuado um Teste de Hipotese onde By é a Hipotese
de Normalidade contra a Nao Normalidade das Observacoes. A tabela 4 confirma a intuicao
da figura 6, através do p-valor, nao rejeitaremos a hipdtese nula aos niveis usuais, ou
seja, nao ha evidéncias para afirmar que os residuos nao sao normalmente distribuidos,

portanto, a suposicao da normalidade dos erros nao ¢ violada.

4.3 Multicolinearidade

Tabela 5 — Variance Inflation Factors

Natureza Linguas Redacdo Tv Assinatura Ensino Privado Sexo:Linguas

1.85 1.76 1.67 1.04 1.01 1.12

Fonte: Microdados ENEM 2016 - INEP

A literatura sugere atencao conforme o VIF' se aproxima de 5, no modelo aqui
sugerido, todas os valores sao abaixo de 2, o que pressupoe a nao multicolinearidade, como
indicado na tabela 5. Em outras palavras, as covariaveis propostas na regressao nao sao
combinagoes lineares de si proprias, a grosso modo, elas nao explicam o mesmo fendmeno,

o que as tornaria redundantes.

4.4 Heterocedasticidade

Tabela 6 — Studentized Breusch-Pagan test

BP = 3.1942 p-value = 0.7841

Fonte: Microdados ENEM 2016 - INEP

A tabela 6 indica o teste de Hipdtese de Breusch-Pagan para heterocedasticidade,
onde a Hipdtese Nula é a de que a Varidncia dos Erros é constante contra a Variancia dos
erros nao ¢ constante. De acordo com o p-valor obtido, nao rejeitaremos a hipotese nula

aos niveis usuais, ou seja, o modelo proposto nao viola a suposi¢ao de variancia constante.
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4.5 Modelo Final

Tabela 7 — Modelo de Regressao para Ciéncias Humanas

Coeficientes Estimate Std. Error t value Pr(>|t|)
Intercepto -1.109e-+06 1.056e-+05 -10.501 0.0000
log(Natureza) 1.832e+05 1.906e+04 9.613 0.0000
Linguas 4.202e+02 4.452e+01 9.437 0.0000
Redacao 1.004e+02 1.979¢+01 5.073 0.0000
Televisao 1.041e4-04 4.917e+03 2.117 0.0350
Particular -2.736e+03 1.349e+03 -2.027 0.0434
Sexo:Linguagem 1.852e+01 8.237e+4-00 2.248 0.0252
Residual standard error 40470 on 337 degrees of freedom

Multiple R-squared 0.7046 Adjusted R-Squared 0.6993
F-Statistics 134 on 6 and 336 DF p-value <2.2e-16

Fonte: Microdados ENEM 2016 - INEP

Dado a equacao genérica:
Y =f+ Blln(Xl) + BoXo + B3 X5 + BuXa + B5X5 + BoXo

A Tabela 7 sumariza, de forma categoérica, a validade do modelo proposto neste
artigo, passado as etapas estabelecidas até aqui, todos os coeficientes propostos sao
significantes ao nivel usual de a = 0.05 e portanto, o modelo de regressao multiplo também
ser-lo-4. O R? de aproximadamente 0.7 ¢ considerada pela literatura como um bom nimero,
embora isoladamente devemos adotar precaucoes ao utiliza-lo. Para fins de orientagao ao
leitor, a variavel binaria Televisao tem o Nao como categoria de orientacao e o Sexo tem o

Feminino como categoria de Referéncia.
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5 Aplicacao

No ambito escolar, pode haver interesse das redes privadas do Ensino Médio em
analisar as disciplinas que mais afetam o desempenho do aluno nas matérias de Ciéncia
Humanas. A partir disso, modificar o modo de aprendizagem em busca de melhores
resultados poderia ser fundamental para alavancar as condi¢oes da instituicdo. Além disso,
também pode ser exequivel a construcao de intervalos de predic¢ao para cada aluno, em
particular. J& no ambito estadual, é relevante entender o comportamento das variaveis nao
relacionadas aos dados da prova objetiva. Tendo conhecimento dessas variaveis, torna-se

possivel redirecionar os recursos a serem aplicados em politicas piblicas educacionais.

A validagdo de um modelo linear miltiplo ndo hierarquico com aplicagoes em base
de dados reais abre os horizontes para os estudos e pesquisas no ambito educacional, a luz
das dificuldades que permeiam o tratamento das bases oriundas da area citada, dado a
pouca aplicacdo de modelagem estatistica encontrada na literatura no que tange ao ensino

pedagdgico.

O modelo aqui proposto tem por finalidade de aplicagao refletir sobre o atual
cenario de ensino tradicional fluminense, principalmente a matriz curricular do ensino
médio que por décadas segmentou as areas do conhecimento, tornando-as incomunicaveis
entre si e ademais, ignorando fatores socioeconémicos como determinante no desempenho
da proficiéncia. Através do Modelo de Regressao Linear aqui proposto, vé-se que é possivel
transformar a nota de Ciéncias Humanas como combinac¢ao de outras ciéncias e fatores

socioeconomicos, abrindo margem para modelagem das demais areas do conhecimento.
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6 Conclusao

O modelo proposto é capaz de explicar 70% da variabilidade nas notas observadas
de Ciéncias Humanas. As outras notas demonstraram papel fundamental na predicao,
sendo trés delas significativas ao nivel considerado. Um dos resultados esperados foi o
impacto que a vontade em querer ingressar na educagao superior privada pode causar
na nota em estudo, pois quanto maior for a motivagdo em ingressar, menor seré o valor
esperado da nota. Outra variavel interessante refere-se a interacao entre o sexo e a nota
em Linguas. baseado nela, ao considerarmos as demais variaveis constantes, as médias
das notas poderiam ser tracadas por retas paralelas para cada sexo, em fun¢ao da nota
em Linguas. Portanto, o estudo mostra que as Ciéncias Humanas, por meio do Exame
Nacional do Ensino Médio, podem ser explicadas de maneira multifacetada, através de
outras ciéncias, fatores socioeconémicos e fatores culturais captados pelo questionario do

mesmo, a partir do qual, novas investigacoes podem ser feitas.
Modelo final:
Y = —1109177 4 183196In(X;) + 420X, + 100X3 + 10407X, — 2735X5 + 8.5 X5
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ANEXO A - Coddigos Utilizados

## PROCESSO DE GARIMPAGEM DO BANCO DE DADOS
enem = enemAMOSTRA
attach(enem)

y = NU_NOTA_CH
x1 = NU_NOTA_CN

x2 = NU_NOTA_MT
x3 = NU_NOTA_LC
x4 = NU_NOTA_REDACAQ

model = lm(y~x1+x2+x3)

summary (model)

setwd ("C:/Users/201511282-00/Documents/Modelos

Lineares/Trabalho de Modelos Lineares/Microdados_enem_ 2016/DAD0S")
load("enemAMOSTRA.Rda")

#load("enemLIMPO.Rda")

#load ("enemRJ.Rda")

#install.packages("sqldf")

#library(sqldf)

#enem=read.csv.sql("microdados_enem 2016.csv",

sql = "select * from file where CO_UF_RESIDENCIA = 33 ",sep=";")

#save(enem,file="enemRJ.Rda")

#2
enem=enem [-which(enem$NU_ IDADE==0), ]

#7
enem=enem [ (enem$TP_PRESENCA_CN==1 & enem$TP_PRES
ENCA _LC==1),]

#8
enem=enem [ (enem$TP_ST_CONCLUSAO==2 & enem$TP_E

15
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SCOLA==3),]

#9
enem=enem|[!enem$TP_STATUS_REDACAQ==4,]

#10
enem=enem [ (enem$NU NOTA CN>O & enem$NU NOTA CH>O
& enem$NU_NOTA LC>0 & enem$NU_NOTA_MT>0),]

HERHHEFHHAHH AR HBAFH B HAFH R H R R AR H AR
HURH A R R R

#11

enem=enem[,c(’NU_IDADE’,’TP_SEXQ’,’TP_ESTADO CIVIL

»,>TP_COR_RACA’, ’TP_NACIONALIDADE’,
»TP_ENSINO’,’TP_LOCALIZACAQ ESC’,’TP_
SIT_FUNC_ESC’,’IN_CERTIFICADO’,’NU_NOTA CN’
,’NU_NOTA_CH’,’NU_NOTA_LC’,’NU_N
OTA_MT’,’TP_LINGUA’,’NU_NOTA REDACAD’,
Q0017 ,°Q0027 ,°QO03’ ,*Q004’ , Q0057 ,
Q0067 , Q0077 , *Q008” ,>Q009’ , Q010 ,’Q011",
’Q0127,°Q0137,°Q014’,°Q015,°Q0167,
Q017 ,°Q0187,°Q019’,7Q020°, Q0217 , Q022 ,
’Q0237,°Q0247 , Q025 ,°Q026° , Q034" , *Q035’
,?Q036°,7Q037’,7Q038”,°Q039’ , *Q040’ ,
’Q042°, Q043 ,°Q044’ , Q045 , Q0467 , > QO4T’
,7Q048”,7Q049° ,?Q0507)]

#12

for(i in 2:9)
enem[,i]=factor(enem[,i])

enem$TP LINGUA=factor (enem$TP_ LINGUA)

for(i in 16:19)
enem[,i]=factor(enem[,i])

for(i in 21:41)
enem[,i]=factor(enem[,i])

for(i in 49:57)

enem|[,i]=factor(enem[,i])
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enem$IN CERTIFICADO=as.numeric(as.character
(enem$IN_CERTIFICADO))
enem$TP_LINGUA=as.numeric(as.character (enem$TP_LINGUA))

HHHHHHHHH B R R R

#13
library(TeachingSampling)
N=dim(enem) [1]

n=350

amostra=S.SI(N,n)

enemAMOSTRA=enem[amostra, ]

#H#tH# R H SRS TS S T
save(enem, file="enemAMOSTRA.Rda")
#H#HHH AR R SRS H RS SR

#Analise Exploratdria
#table()
enem$TP_NACIONALIDADE=NULL
enem$TP_LOCALIZACAO_ESC=NULL
enem$TP_ENSINO=NULL
enem$TP_ESTADO_CIVIL=NULL
enem$TP_SIT_FUNC_ESC=NULL

enem$Q035=NULL
enem$Q043=NULL
enem$Q044=NULL
enem$Q046=NULL
enem$Q048=NULL

for(i in 11:14)
enem[,i]=as.integer(enem[,i])
for(i in 16:35)

enem[,i]=as.integer (enem[,i])

#Fazendo varidveis categdricas ficarem em

forma de nimero para correlacgéo
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enemcor=enem
enemcor$TP_SEXO=as.numeric (enem$TP_ SEX0)
enemcor$TP_COR_RACA=as.numeric(enem$TP_COR_RACA)
enemcor$Q026=as.numeric (enem$Q026)
enemcor$Q042=as .numeric (enem$Q042)
enemcor$Q045=as.numeric (enem$Q045)
enemcor$Q047=as.numeric (enem$Q047)
enemcor$Q049=as.numeric (enem$Q049)
enemcor$Q050=as.numeric (enem$Q050)

correlacoes=cor (enemcor)

a <- which(correlacoes>0.7 & correlacoes<l,arr.ind=T)
#b <- which(correlacoes<(-0.3),arr.ind=T)
#Correlagdes mais altas em modulo entre NU_NOTA _CH e
NU_NOTA_CN,

#e entre NU_NOTA _CH e NU_NOTA_LC

HAHHHHAHHHHBHBH RS HAHBHHAHBHHBHBEH RS HAH RS HAH RS HAH RS
library(car)

library (MASS)

library(lmtest)

library(lawstat)

library(nortest)

library(leaps)

library(stats)

HERHHEFHHAHH AR HHAFHBHHHAFHBRAHHBRHHAFH B AR AR R BRI

####### codigo do modelo fimal
#Andlise Exploratédria
attach(enem)

Humanas = NU_NOTA_CH

Natureza = NU_NOTA_CN

Linguas = NU_NOTA_LC
Redacdo = NU_NOTA_REDACAO
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#Scatter
pairs(cbind (Humanas,log Natureza

,Linguas,Redagdo) ,pch=19)

#Boxcox

bcx=boxcox (regbackward,lambda=seq
(-2,5,0.05))

transf.bcx = bex$x[which.max (bex$y)]
CH_QUADRADO = NU_NOTA_CH"2

Y2 =NU_NOTA_CH"2

#Normalidade
boxplot (CH_QUADRADO,title="")
hist(Y2, main = "")

shapiro.test(Y2)

#Interacdo

plot(enem_sem$NU _NOTA_LC,CH_QUADRADO_sem,
pch=19,col=enem_sem$TP_SEX0,xlab="Linguagens"
,ylab="Ciéncias Humanas ao Quadrado")
legend(350,5e+05,1legend=c("Feminino", "Masculino"
) ,col=c(2,1),text.col="black",lty=c(-1, -1),
pch=19,bty="n")

######Validagdo do Modelo

#Pontos Influentes
infmed=influence.measures (regbackward)
infmed

summary (infmed)

enemteste=enem

enemteste$num=1:350
pl=enemteste[c("56738","149455","196931"
,"199043","346280","463040") ,]$num
enem_sem=enem[-c(50,164,165),]

enem_sem=enem_sem[-c(62,78,159),]

#Normalidade dos erros
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par (mfrow=c(1,2))

plot(fitted.values(final) ,rstudent(final),xlab =
’Valores ajustedos’ , ylab=’Residuos’)
qgnorm(rstudent (final))

qqline(rstudent(final))

shapiro.test(final$residuals)

vif(final)

bptest(final)

#Modelo final
final=lm(formula = CH QUADRADO sem ~
NU_NOTA_LC:TP_SEXO + log NOTA CN sem + N
U_NOTA_LC

+ NU_NOTA_REDACA0 + Q021 + Q036 ,

data = enem_sem)

summary (final)



ANEXO B - Questionario

DICIONARIO DE VARIAVEIS - ENEM 2016

MOME DA VARIAVEL

TP_SEXOQ

Varidveis Categdricas

Descricao

DADOS DO PARTICIPANTE

A

Categoria Descricio

Masculing

Sexo

DA PROVA OBJETIVA

Femiring

Tamanha

Tipo

lAHarumérica

DADOS DO QUESTIONARIO SOCIOECONSMICOD

NU_MNOTA_CN MNota da prova de Ciéncias da Matureza 2 Mumérica
MU_MOTA_CH MNota da prova de Ciéncias Humanas 8 Numérica
NU_MNOTA_LC MNota da prova de Linguagens e Cadigos 2 Mumérica
NU_NOTA_REDACAONota da prova de redagio 2 Humérica

Educagio Superior privada.

5 o lalor mais
relevarie

idenci A Mo,
Q021 MNa gua residéncia tem TV por : 1 i minn
assinatura? B Sim.
10
1
Indique os motivos que levaram vocéa | Di'ﬂcﬂlﬂia'a
MY warl e
Q036 participar do ENEM: Ingressar na Kkt Numérica

21
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